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El problema de transferencia de aprendizaje consiste en la obtencién de representaciones de datos que
preserven la informacion relevante para una tarea de prediccién, pero que resulten invariantes al dominio
del cual provienen las observaciones. A esto se lo conoce como generalizacion de dominio. Este problema
admite una formulacion natural en términos de transporte éptimo: buscar una transformacién que mini-
mice el costo de acoplar las distribuciones de distintos dominios, alineando sus estructuras estadisticas
sin destruir la informacién discriminativa relevante para la tarea.

En este trabajo, proponemos abordar la generalizacién de dominio mediante un enfoque que utiliza la
distancia de Wasserstein para construir una funcién de costo, junto con entrenamiento adversarial, con el
fin de obtener representaciones invariantes al dominio.

Como caso de validacién empirica, aplicamos dicho enfoque a la clasificacion de segmentos de senales de
electroencefalografia (EEG) en tareas de imaginerfa motora para interfaces cerebro-computadora (BCI),
donde la variabilidad entre sujetos constituye una barrera central para la generalizacion de los modelos.
Comparamos el desempetio del enfoque utilizado (WADG, Wasserstein Adversarial Domain Generaliza-
tion) frente a métodos cldsicos como Common Spatial Patterns (CSP) y modelos de aprendizaje profundo
como EEGNet, evaluando su capacidad de generalizacién en escenarios de variabilidad entre sujetos. Este
trabajo es resultado de una colaboracién conjunta con Pablo Groisman, Victoria Peterson y Catalina
Galvan.
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