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En la teoŕıa del Transporte Óptimo (TO) se estudia cómo trasladar recursos desde un estado inicial hacia
uno final de la manera más eficiente posible, teniendo en cuenta ciertas restricciones y los costos asociados
al transporte. En su formulación clásica, el problema consiste en determinar un plan de transporte que
minimice el costo total y satisfaga las restricciones impuestas por las distribuciones de probabilidad
marginales. Entre sus enfoques más relevantes se encuentran el problema de Kantorovich, su problema
dual y su versión regularizada mediante entroṕıa ([3], [5]).

A lo largo de las últimas décadas, el problema de TO ha experimentado un amplio desarrollo tanto
matemático como computacional. Sin embargo, la teoŕıa de problemas inversos asociados al transporte
óptimo constituyen un área relativamente reciente y aún en expansión ([1], [2], [4]). En términos generales,
los problemas inversos consisten en estimar los parámetros subyacentes y/o variables desconocidas de un
problema de transporte óptimo, como la función de costo y las distribuciones marginales, a partir de la
observación de planes de transporte, ya sea en presencia o ausencia de ruido.

En este trabajo se aborda el problema inverso de recuperar o caracterizar las matrices de costo que
inducen un plan de transporte óptimo dado, cuando el problema directo se plantea según la formulación
de Kantorovich regularizada mediante entroṕıa. En general, dicho problema no admite una solución única,
ya que distintas matrices de costo pueden generar el mismo plan de transporte. Esta falta de unicidad
motiva la introducción de ciertas clases de equivalencia sobre el conjunto de matrices de costo, dentro
de las cuales se busca seleccionar representantes que satisfagan determinadas propiedades. Esto permite
estudiar cómo los errores en los planes de transporte se reflejan en las matrices de costo recuperadas.
Por último, se utilizan herramientas de optimización para la resolución de las formulaciones consideradas
con el objetivo de mostrar algunos ejemplos numéricos de recuperación de matrices de costo mediante un
enfoque probabiĺıstico bayesiano.
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