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En el contexto de predicción espacial univariada, [1] proponen diferentes variantes no paramétricas del
clásico método kriging, logrando con ello flexibilizar algunos supuestos restrictivos del mismo, como ser la
estacionariedad e isotroṕıa. Estas nuevas metodoloǵıas logran notables mejoras predictivas bajo escenarios
de datos espaciales heterocedásticos y de covarianza combinada. En base a estos resultados, en el presente
trabajo proponemos una extensión semiparamétrica del denominado cokriging; esto es, la versión del
kriging con covariables ([2], [3], [4], [6], [7]). Con esto buscamos combinar la flexibilidad de los métodos no
paramétricos y la eficiencia de los paramétricos. Más precisamente, para predecir el valor de la respuesta y
en un sitio no muestreado s0 ∈ Rd, usamos las covariables modeladas de forma paramétrica y a la variable
de interés (variable respuesta) medida en los sitios de la muestra s̃ = {s1, . . . , sn} la inclúımos de forma
no parmétrica. Con esto, la predicción del valor de y en el nuevo sitio s0 vendrá dada por

ŷ(s0) = Ê(y(s0)|x(s0),y) = xT (s0)β̂ + m̂(s0,y),

donde x(s0) ∈ Rp es el vector de covariables medidas en s0. La propuesta radica en estimar las componentes
de dicho modelo mediante una adaptación del método [5] al caso de datos espaciales. Además se combinan
diferentes formas de estimación para el parámetro β y la función m. Los resultados se evalúan mediante
estudios de simulación, comparando los errores de predicción obtenidos mediante el modelo propuesto y
los obtenidos mediante el usual cokriging paramétrico.
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