PREDICCION ESPACIAL CON COVARIABLES: UNA EXTENSION SEMIPARAMETRICA DEL
COKRIGING

Mariel Guadalupe Lovatto
Facultad de Ingenieria Quimica - UNL - CONICET, Santa Fe, Argentina
marielguadalupelovatto@gmail.com

En el contexto de prediccién espacial univariada, [1] proponen diferentes variantes no paramétricas del
clésico método kriging, logrando con ello flexibilizar algunos supuestos restrictivos del mismo, como ser la
estacionariedad e isotropia. Estas nuevas metodologias logran notables mejoras predictivas bajo escenarios
de datos espaciales heterocedasticos y de covarianza combinada. En base a estos resultados, en el presente
trabajo proponemos una extensién semiparamétrica del denominado cokriging; esto es, la versién del
kriging con covariables ([2], [3], [4], [6], [7]). Con esto buscamos combinar la flexibilidad de los métodos no
paramétricos y la eficiencia de los paramétricos. Mas precisamente, para predecir el valor de la respuesta y
en un sitio no muestreado sg € R?%, usamos las covariables modeladas de forma paramétrica y a la variable
de interés (variable respuesta) medida en los sitios de la muestra § = {s1,...,s,} la incluimos de forma
no parmétrica. Con esto, la prediccion del valor de y en el nuevo sitio sy vendra dada por

7(s0) = E(y(s0)[x(s0),¥) = x" (s0)8 + (50, ¥),

donde x(sg) € RP es el vector de covariables medidas en sg. La propuesta radica en estimar las componentes
de dicho modelo mediante una adaptacién del método [5] al caso de datos espaciales. Ademads se combinan
diferentes formas de estimacién para el pardmetro 5 y la funcién m. Los resultados se evalian mediante
estudios de simulacién, comparando los errores de prediccién obtenidos mediante el modelo propuesto y
los obtenidos mediante el usual cokriging paramétrico.
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